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Gilinlimiizde veritabanlarinda biiyiik miktarda verilerin depolanabilmesi ve bu verilerin hizli bir sekilde
islenebilmesi ile veri madenciligi uygulamalarinin yayginlagtigi goriilmektedir. Egitim alaninda veri
madenciligi yontemlerinin uygulanmasi egitsel veri madenciligi olarak adlandirilmaktadir. Cevrimici
Ogrenme ortamlarinda 6grenci basarisinin 6grencilerin veritabaninda kayith etkilesim verilerine gore
tahmin edilmesi bu ortamlarin etkilili§inin artirilmasi agisindan 6nemli olarak goriilmektedir. Ciinkii
Ogrenci performansinin analiz edilmesi ile 6gretim siirecinin daha etkili planlanmasi saglanabilir
(Ibrahim & Rusli, 2007). Literatiirde 6grenci performansinin tahmin edilmesi igin karar destek sistemleri
(Quadri & Kalyankar, 2010), yapay sinir aglar1 (Ibrahim & Rusli, 2007), naif bayes siniflandiricilar
(Guarin, Guzman, & Gonzélez, 2015), en yakin K komsu (Tanner & Toivonen, 2010), regresyon (R.
Conijn, Snijders, Kleingeld, & Matzat, 2017; R Conijn, Van den Beemt, & Cuijpers, 2018) ve destek
vektor makineleri (Al-Shehri et al., 2017) yontemlerinin siniflandirma amaciyla kullanildig:
goriilmektedir. Literatiirde yapilan c¢alismalar incelendiginde, yapay sinir aglar1 ile yapilan
siniflandirmalarin diger siniflandirma yontemlerine gore daha yiiksek diizeyde dogruluk oranina sahip
oldugu anlasilmaktadir (Ibrahim & Rusli, 2007; Shahiri, Husain, & Rashid, 2015). Yapay sinir aglarinda
bulunan yap, biyolojik sinir sistemi ve insan beyninin ¢alisma yapisina gore olusturulmustur (da Silva,
Hernane Spatti, Andrade Flauzino, Liboni, & dos Reis Alves, 2017). Bu yapida, insan beynindeki
biyolojik noronlara benzer yapay ndronlar bulunmakta ve yapay ndronlar girdi degerlerine (bagimsiz
degiskenler) gore bir aktivasyon fonksiyonu kullanarak ¢ikti degeri (bagimli degisken) olusturmaktadir.
Bu ¢alismanin amaci, ¢evrimigi 6grenme ortamlarinda 6grenci basarisinin 6grencilerin boliim, cinsiyet,
icerik etkilesimi, 6dev puanlari, senkron ve asenkron derse katilimlari verilerine gore bir yapay sinir ag1
olusturulmasidir. Bu amag¢ dogrultusunda 2017-2018 Giiz yariyilinda bir uzaktan egitim sisteminde 6n
lisans, lisans ve yiiksek lisans diizeyinde 6grenim goren ve sisteme aktif katilim saglayan 3518
Ogrencinin verisi kullanilarak belirtilen degiskenler ile Ogrencilerin basarilari yapay sinir aglari
araciligtyla tahmin edilmistir. Calismada verilerin 6n isleme asamasinda veri madenciligi
uygulamalarinda kullanilan scikit-learn kiitiiphanesi (Pedregosa et al., 2011) ve yapay sinir agimin
olusturulmasinda makine 6grenmesi arastirmalarinda yaygin olarak kullanilan Keras (Chollet, 2018)
kiitiphanesinden yararlanilmigtir.  Calismadaki verilerin %801 egitim, %20’si test verisi olarak
kullanilmistir. Egitim verileri ile yapilan analizler sonucunda bir yapay sinir ag1 modeli olusturulmustur.
Olusturulan modelin dogrulugunun incelenmesi icgin, test verileri icerisinde bulunan bagimsiz
degiskenler ile 6grencilerin basari durumu tahmin edilmis ve bu sonuglar test verisindeki gergek basari
durumlari ile karsilastirilmistir. Karsilastirilma sonucunda olusturulan modelin %85 oraninda 6grenci
basar1 durumunu dogru tahmin ettigi goriilmistiir. Calismadan elde edilen bulgularin ¢evrimigi 6grenme
ortamlarinin tasarimina veya bu ortamlarda dgrencilerin yonlendirilmesine yonelik ¢aligmalara katki
saglayacagi diistiniilmektedir.
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